

	[image: ]	
[image: ]




博碩士論文 100423035 詳細資訊








  
  	以作者查詢圖書館館藏	、以作者查詢臺灣博碩士	、以作者查詢全國書目	、勘誤回報	、線上人數：48	、訪客IP：18.207.144.68


  	姓名	
      	  洪嘉彣(Chia-Wen Hung)  
		      查詢紙本館藏  	畢業系所	資訊管理學系
	論文名稱	
      	  樣本選取與代表性資料偵測之研究
(A Study of Instance Selection and Representative Data Detection)
      	   
	相關論文		★ 利用資料探勘技術建立商用複合機銷售預測模型	★ 應用資料探勘技術於資源配置預測之研究-以某電腦代工支援單位為例
	★ 資料探勘技術應用於航空業航班延誤分析-以C公司為例	★ 全球供應鏈下新產品的安全控管-以C公司為例
	★ 資料探勘應用於半導體雷射產業-以A公司為例	★ 應用資料探勘技術於空運出口貨物存倉時間預測-以A公司為例
	★ 使用資料探勘分類技術優化YouBike運補作業	★ 特徵屬性篩選對於不同資料類型之影響
	★ 資料探勘應用於B2B網路型態之企業官網研究-以T公司為例	★ 衍生性金融商品之客戶投資分析與建議-整合分群與關聯法則技術
	★ 應用卷積式神經網路建立肝臟超音波影像輔助判別模型	★ 基於卷積神經網路之身分識別系統
	★ 能源管理系統電能補值方法誤差率比較分析	★ 企業員工情感分析與管理系統之研發
	★ 資料淨化於類別不平衡問題: 機器學習觀點	★ 資料探勘技術應用於旅客自助報到之分析—以C航空公司為例



	檔案	
		   		[image: ][Endnote RIS 格式]   
		      [image: ][Bibtex 格式]     	
      [image: ][相關文章]   [image: ][文章引用]   [image: ][完整記錄]   [image: ][館藏目錄]   [image: ]至系統瀏覽論文 ( 永不開放)  
      
	摘要(中)	現今企業越來越依賴從龐大的資料庫及資料倉儲中找尋對企業本身有價值的知識，但越是大型的資料集所包含的雜訊資料將會越多，這些雜訊資料會降低探勘的準確度，且龐大的資料更會增加知識發掘過程所需的時間。


    雖然樣本選取可以在資料前處理階段中幫助我們過濾掉一些雜訊，是目前最常被用來進行資料減量的方法，但是在過去文獻中，一些效能較佳的樣本選取演算法執行時的時間複雜度卻相當高。因此本研究提出了一個新的資料前處理流程(ReDD, 代表性資料偵測)，僅需以一小部份資料先進行樣本選取以後，再以複雜度相對較低的分類器學習由樣本選取所篩選出的代表性資料之特徵，便可利用訓練完成之分類器(偵測器)偵測出所有原始資料中所包含的離群值，將可大幅減少資料精簡的時間。


    本研究的實驗分成兩個部份，在樣本選取步驟皆分別實驗了IB3、DROP3和GA等三種效能較佳的演算法。在第一部分的實驗以ReDD對50個小型資料集做精簡，並以SVM、CART、KNN以及Naive Bayes為偵測器，測試出偵測效能最好的分類器為KNN以及CART。在第二部分的實驗測試四個大型資料集(十萬筆以上)，並以KNN和CART為ReDD模型之偵測器，與傳統樣本選取方法比較彼此之準確度與花費時間，結果顯示出ReDD確實比傳統樣本選取節省龐大的執行時間，且準確度與傳統樣本選取並無明顯差異，由此可見ReDD在處理大型資料集上能大幅提升資料精簡的效率。
	摘要(英)	Nowadays, more and more enterprises require extracting knowledge from very large databases. However, these large datasets usually contain a certain amount of noisy data, which are likely to decline the performance of data mining. In addition, the computational time, during the KDD process over large scale datasets is large.


Instance selection, which is the widely used for data reduction, can filter out noisy data from large datasets. However, many existing instance selection algorithms are limited in dealing with large datasets in terms of time efficiency. Therefore, we introduce a novel data preprocessing process called Representative Data Detection (ReDD), which only needs a small part of the original dataset to perform the instance selection step. Then, a classifier is trained to learn the representative data identified by the instance selection step. Afterwards, the trained classifier as a detector is used to detect all the noisy data over the large original dataset. 


The thesis contains two experiments where IB3, DROP3 and GA are used as the baseline the instance selection algorithms. In the first experiment, fifty small-scale datasets are used to evaluate ReDD, in which SVM, CART, KNN and Naive Bayes are constructed as the detectors for comparison. We find that KNN and CART perform the best. In the second experiment, the classification accuracy and execution time of ReDD and the baselines over four large-scale datasets (more than one hundred thousand data) are compared. The result shows that ReDD can reduce large amount of execution time compared to the traditional instance selection. Moreover, the accuracy rates of ReDD and the baselines have no significant difference.
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